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Jak pracovat s odlehlymi hodnotami
(Outliers)

Odlehla hodnota (Outlier) je datovy bod, ktery se vyrazné lisi od ostatnich pozorovani v datové
sadé. Mlze jit o chybu méreni, chybu pfi zadavani dat, nebo o vzacny, ale rediny extrém (napr. plat
miliardare v prizkumu mezd).

Préce s témito hodnotami je kli¢ova, protoze mnoho algoritml strojového uceni je na né extrémné
citlivych.

1. Jak detekovat odlehlé hodnoty?

Nez za¢neme hodnoty odstranovat, musime je identifikovat. Existuji k tomu grafické i statistické
metody:

A. Grafické metody

» Boxplot (Krabicovy graf): Nejjednodussi néstroj. Body zobrazené vné ,vousd“ (whiskers) jsou
povazovany za kandidaty na odlehlé hodnoty.

e Scatter plot (Bodovy graf): Pomaha vidét body, které nezapadaji do trendu mezi dvéma
proménnymi.

B. Statistické metody

e Z-Score (Z-skore): Urcuje, o kolik smérodatnych odchylek je bod vzdalen od priméru.
Pravidlem byva, ze body s $|Z| > 3$ jsou odlehlé.
* Interquartile Range (IQR): Rozdil mezi 3. kvartilem ($Q3$) a 1. kvartilem ($Q1$).
o Spodni hranice = $Q1 - 1.5 \cdot IQR$
o Horni hranice = $Q3 + 1.5 \cdot IQR$

2. Strategie reseni: Co s nimi délat?
Jakmile odlehlé hodnoty najdeme, mame Ctyfi hlavni moznosti, jak s nimi nalozit:

1. Odstranéni (Trimming / Dropping)

Pokud vime, Ze jde o chybu (napf. vék 200 let), zdznam jednoduse vymazeme.

« Riziko: MiZeme ztratit ddlezZité informace, pokud je dat malo.
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2. Transformace

Pouziti matematickych funkci, které ,pfitdhnou” extrémni hodnoty blize ke stfedu.
* Logaritmicka transformace ($log(x)$): Velmi Gc¢inna u dat s kladnym seSikmenim (napf.

prijmy).
e Odmocnina ($\sqrt{x}$): Jemnéjsi forma redukce rozptylu.

3. Imputace (Nahrazeni)

Nahrazeni odlehlé hodnoty medidnem nebo prlimérem celé sady.

» Winsorizace: Extrémni hodnoty se nesmazou, ale ,zastropuji“ na urcitém percentilu (napf. vse
nad 95. percentilem bude mit hodnotu 95. percentilu).

4. Ponechani a vybér robustniho algoritmu

vvvvvv

algoritmy, které s nimi umi pracovat:

» Rozhodovaci stromy / Random Forest: Jsou velmi odolné vici outlierdm.
¢ Robustni regrese: Misto MSE minimalizuje metriku méné citlivou na extrémy (napr. MAE).

3. Priklad v Pythonu (Metoda IQR)

pandas pd

# Vypocet mezikvartilového rozpéti
Q1 = df['sloupec'].quantile

Q3 df['sloupec'].quantile

IR = Q3 - Q1

# Definice hranic
lower bound = Q1 - * IQR
upper _bound = Q3 + * IQR

# Filtrovdni outlierd

df clean = df/[(df|'sloupec' lower bound) & (df|'sloupec’
upper bound

4. Shrnuti: Kdy mazat a kdy ne?

Situace Doporuceny postup
Zjevna technicka chyba (minusova cena) |Smazat nebo opravit.
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Situace Doporuceny postup

Ponechat, ale pouzit robustni algoritmus nebo
transformaci.

Hodnota je pfedmétem zkoumani (podvody)Vzdy ponechat, zde jsou outliefi cilem analyzy.

Pfirozeny extrém (extrémné bohaty klient)

Souvisejici ¢lanky:
e Standardizace a normalizace
o Zaklady cisténi dat
e Regresni analyza

Tagy: ml statistics outliers data_cleaning preprocessing

From:
https://serviceit.cz/ - IT ENCYKLOPEDIE

Permanent link:
https://serviceit.cz/doku.php?id=it:ml:outliers

Last update: 2026/01/02 12:47

IT ENCYKLOPEDIE - https://serviceit.cz/


https://serviceit.cz/doku.php?id=it:ml:standardization
https://serviceit.cz/doku.php?id=it:ml:data_cleaning
https://serviceit.cz/doku.php?id=it:ml:regression
https://serviceit.cz/
https://serviceit.cz/doku.php?id=it:ml:outliers

	Jak pracovat s odlehlými hodnotami (Outliers)
	1. Jak detekovat odlehlé hodnoty?
	A. Grafické metody
	B. Statistické metody

	2. Strategie řešení: Co s nimi dělat?
	1. Odstranění (Trimming / Dropping)
	2. Transformace
	3. Imputace (Nahrazení)
	4. Ponechání a výběr robustního algoritmu

	3. Příklad v Pythonu (Metoda IQR)
	4. Shrnutí: Kdy mazat a kdy ne?


